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Outro exemplo: Amazon
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Tal probabilidade é chamada de suporte do conjunto de itens S.

Assim, buscamos todos os subconjuntos de itens S com suporte
maior ou igual a um corte t.



O algoritmo Apriori

E um algoritmo usado para achar conjuntos com suporte ao menos
t eficientemente, mesmo em conjunto de dados gigantescos.



O algoritmo Apriori

E um algoritmo usado para achar conjuntos com suporte ao menos
t eficientemente, mesmo em conjunto de dados gigantescos.

Ele explora o fato de que se Sp C S1, entdo o suporte de S; é
necessariamente menor ou igual ao suporte de Sp.



O algoritmo Apriori

E um algoritmo usado para achar conjuntos com suporte ao menos
t eficientemente, mesmo em conjunto de dados gigantescos.

Ele explora o fato de que se Sp C S1, entdo o suporte de S; é
necessariamente menor ou igual ao suporte de Sp.

Usa vdrios outros truques.



O algoritmo Apriori

E um algoritmo usado para achar conjuntos com suporte ao menos
t eficientemente, mesmo em conjunto de dados gigantescos.

Ele explora o fato de que se Sp C S1, entdo o suporte de S; é
necessariamente menor ou igual ao suporte de Sp.

Usa vdrios outros truques.

Apés encontrar todos os subconjuntos S com suporte alto, ele
busca regras do tipo
A= B

A é chamado de antecedente, e B de consequente



O algoritmo Apriori

E um algoritmo usado para achar conjuntos com suporte ao menos
t eficientemente, mesmo em conjunto de dados gigantescos.

Ele explora o fato de que se Sp C S1, entdo o suporte de S; é
necessariamente menor ou igual ao suporte de Sp.

Usa vdrios outros truques.

Apés encontrar todos os subconjuntos S com suporte alto, ele
busca regras do tipo
A= B

A é chamado de antecedente, e B de consequente

T H 7 ~ o n
Ex: “Quem compra leite em geral também compra pao



Dado uma regra do tipo A = B, define-se:

Confianga: Uma estimativa de P(B|A) (entre os usuarios que
compraram A, quantos compraram B?)



Dado uma regra do tipo A = B, define-se:

Confianga: Uma estimativa de P(B|A) (entre os usuarios que
compraram A, quantos compraram B?)

P(B|A)
P(B)
usudrio ter comprado A aumenta a probabilidade dele comprar B)

Lift/Levantamento: Uma estimativa de (O quando o



Dado uma regra do tipo A = B, define-se:

Confianga: Uma estimativa de P(B|A) (entre os usuarios que
compraram A, quantos compraram B?)

P(B|A)
P(B)
usudrio ter comprado A aumenta a probabilidade dele comprar B)

Lift/Levantamento: Uma estimativa de

(O quando o

Ex:

{manteiga de amendoim, geléia} = {pdo}
Suporte=0.03; Confianca=0.82; Lift=1.95



Dado uma regra do tipo A = B, define-se:
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Ex:
{manteiga de amendoim, geléia} = {pdo}
Suporte=0.03; Confianca=0.82; Lift=1.95

Queremos descobrir regras de associacdo com suporte E confianca
altos.



Demonstracdo no R.
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